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Abstract : Automatic text summarization is a technique which compresses large text into a shorter text 

which includes the important information. Telugu  is the most popular  language used in south India and 

there is a lack of proper summarization system for telugu  text.  Hence,in this paper, we present an approach 

to the design an automatic text summarizer for telugu text that generates a summary by extracting sentences. 

It deals with a single document summarization based on feature weighting approach. Each sentence in the 

document is represented by a set of various features namely- key phrase ,sentence paragraph position, 

sentence overall position, numeric data, presence of inverted commas, sentence length and keywords in 

sentences. The sentence score is calculated and based on their score is used based on the feature vector. 

Then based on the required compression ratio, sentences are included in the final summary. The experiment 

was performed on news articles of different category such as education,Technology, movies, business and 

sports. The performance of the technique is then compared with the human generated summaries.  

Index terms: Telugu text Summarization, keyword, Tokenization, Sentence Extraction, Summary 

Generation.  

   I.Introduction :  In recent decades, the information contents such as text, video and audio are easily 

generated by everyone, due to the development of internet techniques and digital capturing system [1]. So, 

the search for the required data in the large stored data, increases the difficulty and consumes more time. 

Recently, automatic text summarization is an emerging research topic and also showed great interest among 

the researchers [2], [3]. The automatic text summarization is used to develop a condensed version of original 

document. Manual text summarization needs a considerable number of qualified unbiased professionals, 

high considerable time and budget. To overcome these concerns, automatic text summarization is a growing 

and interesting field in natural language processing [4]. A lot of text summarization systems are developed 

for summarizing the documents in various languages such as English, Hindi, Telugu, Malayalam, etc. The 

summarization process could be done in two different ways such as abstractive and extractive. The 

extractive approach identifies the more used words and then score the sentences from different perspective 

[5]. In other words, the abstractive summarization clarify the contents and then improve the coherence 

among sentences by eliminating redundancies [6]. 

 Currently, there are various approaches available for automatic summarization of multiple documents like 

feature extraction approaches, clustering approaches, graph based approaches, optimization approaches, etc. 

[7], [8].  A major problem with these conventional approaches is, time to summarize the multiple documents 

is raised incredibly, and it makes most of the systems unable to deal with the increase of data sizes [9], [10]. 

To overcome this problem, an automatic effective text summarization methodology is developed. In this 

paper, Telugu language was considered for text summarization, because it was the second most prevalent 

language in India just after Hindi. Also, Telugu ranks fifteenth in the Ethnologue list of most-spoken 

languages worldwide. Usually, the raw Telugu language dataset consists of more noises in terms of stop-

words, low frequency words, etc., which were significantly reduced or pre-processed using stemming 

procedure.  

The output of summary can be of two types: Extractive summaries and abstractive summaries. Extractive 

summaries[11] are produced by extracting the whole sentences from the source text.  

The importance of sentences is determined based on statistical and linguistic features of  

sentences. Abstractive summaries are produced by reformulating sentences of the source text. An 

Abstractive summarizers [12] [13] understands the main concepts in a document and then convey those 
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concepts in clear natural language. It uses linguistic methods to examine and interpret the text and then to 

find the new concepts and terms to best describe it by generating new shorter text that conveys the most 

significant information from the original text document [14]. 

Although the various approaches are proposed for summarization of major languages like English, Hindi, 

Swedish, etc. some challenging problems are still open for other languages of the world. India has around 

120 major languages and 1500 other languages. Since recent years many researchers are working on Indian 

and other languages but less work has done on Indian languages. Though Telugu  is the  second most 

popular language used in India (Telangana and Andhra Pradesh) just after Hindi, and there is a lack of 

proper summarization system for Telugu  text. Hence, the technique for Telugu text summarization has been 

proposed in this paper.  

 The rest of the paper is structured as follows: Section 2 describes the related work in text summarization, 

and Section 3 describes the proposed summarization technique. Section 4 presents the experimental work 

and its results and Section 5 concludes the paper by summarizing the study and gives some future work. 

2 Related Work: Automatic text summarization approaches [15] are also classified as: 

i) Vector based approach - The summary generated for each document will consist of sentences that are 

extracted from it using the Vector Space Model (VSM). After the preprocessing step each text element, a 

sentence in the case of text summarization, is considered as N-dimensional vector [16]. The sentences are 

then ranked using the VSM according to their similarity within the document. 

ii) Fuzzy based approach - All the rules needed for summarization, are included in the knowledge base of 

the fuzzy system [17]. Different characteristic of a text such as sentence length, location in paragraph, 

similarity to key word etc, is given as input to fuzzy system. A value from zero to one is obtained as an 

output for each sentence based on sentence characteristics and the available rules in the knowledge base. 

The obtained value in the output determines the degree of the importance of the sentence in the final 

summary. 

iii)Genetic algorithm based approach - In Genetic Algorithm, the solutions are called individuals or 

chromosomes. After the initial population is generated randomly, selection and variation function are 

executed in a loop until some termination criterion is reached. Each run of the loop is called a generation. 

The selection operator is intended to improve the average quality of the population by giving individuals of 

higher quality a higher probability to be copied into the next 

generation. The quality of an individual is measured by a fitness function. Fattah and Ren [18] proposed an 

automatic text summarizer using several feature score functions like sentence position, positive and negative 

keyword, sentence centrality etc. to train genetic algorithm and mathematical regression models to obtain a 

suitable combination of feature weights. 

iv) Neural Network based approach - A neural network is trained on a corpus of documents. The neural 

network is then modified, through feature fusion, to produce a summary of highly ranked sentences in the 

document. Through feature fusion, the network discovers the importance (and unimportance) of various  

features used to determine the summary-worthiness of each sentence [19]. The input to the neural network 

can be either real or binary vectors. 

3. Proposed Method: The goal of automatic text summarization is to select the most important 

sentences of the Hindi text document. The proposed method consists of text preprocessing, features 

extraction, sentence evaluation and selection stage .In the preprocessing stage the document is prepared and 

converted in a structured form which is given to the following stages. A set of statistical features computed 

for each sentence to reflect its importance and used in sentence evaluation. Based on sentence score 

summary is extracted and compared with human generated summary. 

3.1Text Preprocessing:This is  the first stage of summary generation. Its main purpose is to prepare the input 

text document for processing for other stages. It transforms the input document into structured format.Text 

preprocessing includes Normalization, tokenization, stops word removal and stemming. 
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i)Normalization: The first phase in pre processing is the normalization and  segmentation. This phase 

outputs the article as a set of words by removing the unnecessary symbols like semicolons, colons, 

exclamation marks, hyphens, bullets, parenthesis, numbers etc. The full-stops are not eliminated to indicate 

end of a sentence which is required to identify topic sentences from the article for summary generation. 

ii)Tokenization:Tokenization process is splitting the input documents into their units with different levels to 

facilitate accessing all parts of the input document.These units are paragraphs,sentences,tokens or any other 

appropriate unit. 

iii)Stemming : The third phase in pre processing is the transformation of the inflected words into their root 

form. A stemming is a process of linguistic normalization. In stemming variant forms of a word are 

transformed to a common form termed as root stem.Combination of Linguistic approaches with machine 

learning approaches results a new development in technology. Parts-of-speech taggers, constraint-based 

parsers, statistical parsers, chunkers, tree  banks and semantic analyzers are developed for Indian languages.  

IIIT, Hyderabad and Central university of Hyderabad together developed a software tool, Telugu 

morphological analyser (TMA) to get  the stem forms of the inflected words. 

iv)POS Tagging: In this phase each of the words are assigned with the part-of-speech (POS) information. 

This is done using Natural  Language tool kit (NLTK) called Telugu tagger. The Telugu tagger is trained on 

a tagger named as telugu.pos from the Indian corpus that  comes with NLTK. The accuracy is almost 98%. 

v)Stop Word removal: Stop words are noisy words and need to be removed from the text. They are the 

functional words act as determinants, prepositions, conjunctions. Their presence is to form a grammatical 

sentence and not as a meaningful word in the sentence. They usually occur very frequently and tend to be 

small in size. Stop word lists are not well  established in Indian languages. In this , a set of stop words are 

identified with POS tagging and document frequency. The words except nouns, verbs, adjectives and 

adverbs are considered as stop words.  3256 stop words are identified from the data corpus and are  removed 

from the articles. 

3.2 Feature extraction: An extractive based text summary  involves selecting sentences of high 

relevance or importance is based on set of features to generate coherent summaries that state the main idea 

of the given document. Therefore selecting and designing these features will greatly affect the quality of the 

generated summaries. The feature  are classified into four levels including word based level, sentence based 

level, paragraph based level and graph based features. Since the quality of the generated extractive summary 

is highly affected by the selected features along with their design, these features that identify the most 

important sentences in addition to maximizing content converage and diversity between sentences with in 

the summary. 

(f1) Existence of numerical data : The existence of numerical data rather than enumerations or bullets such 

as numbers,dates and time can affect the  importance of a sentence. The normalization score of this feature 

is computed  

Numbers Score =
#Occurences of numbers in the sentence

#Occurences of numbers in the document
 

 (f2) Sentence location feature: The importance of a sentence is dependent on its location. Generallly the 

first paragraph and last paragraph are important since they provide a summary about the whole document. In 

each  paragraph the first and last sentence are very important and strong candidates to be included in the 

summary.Sentences that are away from the beginning of the document are less important. 

Sentence Length Score =
#Total number of words in the sentence

#Total number of words in the longest sentence
 

(f3) Sentence centrality feature: This feature is defined as the similarity or the overlap between a sentence 

and other sentences in the document. Thus a sentence might  be central in the document and many  

sentences might explain it. Thus a sentence   is given a high score when its words occur in a greater number 
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of other sentences in the document.The centrality score is by computing the similarity matrix using cosine 

similarity measure similar where each item in the matrix represents the similarity between the corresponding 

sentences.                                      

Centrality =
Similarity degree of Si

Maximum similarity degree in the document
 

 (f4) Sentence length feature : The length of a sentence might affect its importance. Too long or too short 

sentences are excluded from the summary.Too long sentence will increase its information content and short 

sentences tend to include less information compared to other sentences and thus they are less important. 

Thus very short and very long sentences are given a score equal to 0.For other sentences their score are 

calculated. 

Length Score =
# Words in the sentence

#Words in the longest sentence
 

(f5) Key-Phrases feature:It is a short list of important and topical keywords that provide a condensed 

summary of the main topic in the document.It may be a single word or a composite of multiple words.The 

importance of sentence is conditioned by containing a key Phrase[20] .The score of the key phrase feature 

depends on many factors including the frequency of the candidate phrase,number of words in each phrase , 

frequency of the most recurring single word in a candidate phrase , location of the phrase with in the 

document, location of the candidate phrase within its sentence, relative phrase length to its containing 

sentence and assessment of the phrase sentence verb content . 

Key phrase feature is computed based on three of the most important factors  

 Key Phrase frequency: It indicates how many times the key phrase appeared in the sentence and it is 

calculated by KPF= #SKPi/KPd    where KPF is the key Phrase feequency. #SKPi   is the number of 

sentences that contain the key phrase (KPi) and KPd is the total number of key phrases in the document. 

  Key Phrase Length: It is the number of words that the key phrase has. The length of the Key Phrase plays 

a role in its importance and consequently  the sentence importance.The value of this feature is calculated as 

√KPL where KPL represents the length of KPi. The aim of using square root is to  smoothly increase the 

score if the length is more than one term. 

Proper Name:The importance of a key phrase increase if it is a proper name  which is a noun  

corresponding to a particular person, place or thing. Telugu POS tagger is used.If the key phrase is a proper 

name then the value of this feature is set to 2 Otherwise it is set to 1. 

Key Phrase feature score is calculated as  

      Key phrase score  =  ∑_KPi▒〖(KPFi* √KPF〗  * PNV) 

Where KPFi is the key phrase frequency of KPi,KPL is the length of KPi  and PNV is the proper name 

value of KPi.The above equation will give a higher score if the length of the key phrase is more than one or 

if it is a proper noun and will give more score if both factors are found. 

(f6) Semantic Score :The semantic Score is a numeric value that reflects the degree of semantic closeness 

between two sentences.The cosine similarity is used to measure the correlation between corresponding 

sentences.To calculate semantic score and build a similarity matrix between sentences ,each sentence in the 

document is represented as TF-IDF vector 

                                      TF =
Frequrncy of term

No of document
 

                        IDF = log
Frequency of term

Nu𝑚ber of docs containing term 
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                        TF-IDF=  TF*IDF 

 

3.3 Sentence extraction and summary generation:In extractive text  summarization, important 

text segments of the original document usually are identified based on  a set of important feature extracted 

from different levels. In the score based method important sentences are extracted based on the total scores 

that are assigned to them. The score of each sentence is given by 

                                    Sentence Score =∑ 𝑊𝑖 ∗ 𝑆𝑖𝑖=1  

Where Si and Wi represent the weight and score of the feature I defined previously.nWi set to one  because 

we take into consideration the importance and contribution of each feature during the processing. For 

example  all features except key phrase feature,and sentence location have a value between 0 and 1.The 

other features are more important and have a value as following sentence location have valued either 3 or 2 

or 1 or less than 1.Key phrase have a value greater than or equal 0.These values reflect the contribution of 

the feature in the total score and for this  assign weigth to be 1.After computing the total score, sentences are 

ranked in a descending orderbased on their total score. 

The top ranked sentences will be selected to included in the output summary  based on the required 

summary ratio. Indeed the sentences that have the highest scores will be representing the most important 

content of the document and thus will be selected to be included in the final summary. Finally the extracted 

sentences will be reorder based on their original position on the document to preserve text coherency  in the 

generated summary. 

4 Data set: As our main focus is on Telugu  news domain, we have collected data set from various telugu 

e- news papers  like Eenadu, Andhra jyothi,Saskhi. etc. We have collected total 6000 telugu news articles 

from different categories of news namely Business,Education,Technology, Movies and sports.   

 

 

 

4.1 Evaluation It is required to check accuracy, relevance and usefulness of the summary created by an 

automatic summarizer. For evaluating results of summarization, accuracy has been used as evaluation 

parameters. The generated summaries are evaluated against human generated summaries. The experts were 

asked to create summaries of our collected dataset.  

  Accuracy is the percentage from which the sentences are correctly classified for the inclusion in the 

summary .        

Accuracy() =
Number of sentences correctly classified

Total number of sentences in summary
X 100 

 

4.2 Experimental Setup with Results: In this experiment, we have used various combinations of 

features to identify the importance of each sentence and tested on news articles. Total 6000 documents are  

evaluated  with combination of feature sets and compared with human summaries. It can be observed from 

the results of Table6  that as the compression ratio decreases the accuracy also decreases. Another 

interesting observation is as the size of input document increases,the accuracy at 50% compression 

improves as compared for the small sized input.   

Input Document: పెను ప్రమాదంలో ఆర్థకి వ్య వ్స్.ి.!_ - ఇష్టం వ్చి్చ నట్టట వ్య వ్హర్థసో్తనన  మోడీ స్ర్కా రు! - నిబంధనల్నన  రకా నబెట్టట అనూహయ  

నిర్ ణయాలు.. - ప్రశ్నన సో్తనన  అధికారులపై కక్ష సాధింపు ధోర్ణి - ప్రమాదానిన  గుర్థంోచ్చ తపుు కంట్టనన  'బాస్ 'లు - స్తప్బమణియన్ , రనగర్థయా నమసాా ర్ం! 

No of articles  collected 6000 telugu News articles 

Domain Categories Technology,Sports,Education,Business,Movies 

Average Sentences 30-50 

Average Words 100-200 
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- మాటా్లడినందుక ఆర్ బీఐ డైరెక టర్ నచ్చకేత్ వేట్ట... - తాజాగా ఆర్ బీఐ గవ్ర్న ర్ ఉర్థతి్ రటేల్ పైనా గుర్థ! దేశ ఆర్థకి వ్య వ్స్ ిపెను ప్రమాదంలోకి 

జారుకంటంది.. వ్య వ్స్లిను, ప్రజా ప్రయోజనాలను రట్టటంచుకోకండా ప్రభుతవ ం కార్పు రేట్ స్ంస్లిక మేలు చేసేలా నిర్ ణయాలు తీస్తకంటంది. 

స్ర్కా రు నిర్ ణయాలు స్రైనవి కాదని వాట్టవ్ల ాదేశ ప్రయోజనాలక విఘాతం కలుగుతందని ఆర్థకివేతలోు, అధికారులు చెబుతనాన  వినకండా ప్రభుతవ ం 

మందుక సాగుతంది. ఎదుర్పచి్చ న అధికారులపై విరుచుకరడుతంది. 'ఉంటే ఉండండి లేదంటే స్రుుకోండి..' అనన  విధంగా తన విధానానిన  స్ఫ ష్టం 

చేసో్తంది. అయినా దేశంపై ప్ేమకల్నగిన అధికారులు కందరు స్రా్క రుక.. వాస్వోాలను వెలడాించ్చ దార్థలో పెటేట ప్రయతన ం చేసో్తనన రు ట్టకీ.. ప్రభుతవ ంలో 

వినిపంచుకనే ధోర్ణిలో కనిపంచడం లేదు. పెదునోట్ ార్దుు విష్యంలో మోడీ స్ర్కా రు అనాలోచ్చత ధోర్ణి దేశ ప్రజలక పూర్థగోా స్ఫ ష్టమంది. జీఎస్టట 

విష్యంలో ఇది మర్థంత తేట్తెలమాంది. మోడీ ప్రభుతవ ం మండి వైఖర్థ గమనించ్చ అధికారులు చేసేది లేక.. ఆర్థకి వ్య వ్స్ ిపూర్థగోా కరు కూలక మందే 

తమ బాధయ తాయుత రదవుల నుంచ్చ ఒకా కా రు ప్కమంగా తపుు కంటూ వ్సో్తనాన రు. కేంప్ద ప్రభుతవ  మఖయ  ఆర్థకి స్లహాదారు అర్వింద్ స్తప్బమణియన్ , 

నిట్ట ఆయోగ్ వైస్ ఛైర్మ న్ రనగర్థయాలూ... మోడీ ప్రభుతావ నికి నమసాా ర్ం పెటేటసి వెళ్లపాోయారు. ప్రభుతవ ంలో మమేకం అయినవార్థగా ేరునన  ఈ ఆర్థకి 

వేతలోుగా నిల్నచ్చన వీరు ఎకా వ్కాలం తమతమ హోదాలాో రని చేయలేకపోయారు. స్తదీర్ఘకాలం సేవ్లు అందిసోార్నుకంటే, తకా వ్ స్మయంలోనే 

తపుు కని వెళ్లపాోయారు. ఇంకా మూడండ ాపాట్ట ఆర్ బీఐ బోరుులో డైరెక టర్ కనసాగాల్ని న నచ్చకేత్ మోర్ ను ప్రభుతవ ం అర్ ధంతర్ంగా ఇంట్టకి రంేసింది. 

తాజాగా ప్రసో్తత ఆర్ బీఐ గవ్ర్న ర్ ఉర్థతి్ రటేల్ విష్యంలోనూ ఇదే జర్గబోతందనే ప్రచార్ం జరుగుతంది.నవ్తెలంగాణ, వాణిజయ  విభాగం: దేశంలో 

అతయ నన త బాయ ంక్ ఉంటూ వ్సో్తనన  భార్తీయ ర్థజరువ  బాయ ంక్ ను (ఆర్ బీఐ) తమ ఇంట్ట స్ంస్గిా మారిు కని ఆర్థకి వ్య వ్స్లిో అనూహయ  స్ంస్ా ర్ణలను 

తీస్తకర్కవాలని మోడీ స్ర్కా రు భావిసో్తంది. విశాలమన దేశ ఆర్థకి ప్రయోజనాల దృష్ట్ట య  ఆర్ బీఐ స్ర్కా రు నిర్ ణయాలక తలొగ గకండా స్వ తంప్తంగా 

వ్య వ్హర్థసో్తపోతంది. ఈ రర్థణామాలు మంగుడు రడని స్ర్కా రు దేశ చర్థప్తలోనే తొల్నసార్థగా ఆర్ బీఐ చట్టంలోని సెక్షన్ -7ను తెర్పైకి తెసో్త ఆర్ బీఐని 

బెదిర్థంచే ప్రయతన ం చేసింది. 80 ఏండ ాఆర్ బీఐ చర్థప్తలో ఎపుు డూ సెక్షన్ 7ను ఉరయోగించలేదు. నయానోభయానో ఆర్ బీఐ దావ ర్క తమక కావాల్ని న 

విధంగా నిర్ ణయాలు వెలువ్డలా ప్రభుతావ లు చేస్తకనాన యే తరు  ఇంత ర్కక్షస్ంగా వ్య వ్హర్థంచ్చన దాఖలాలు లేవు. కనిన  సారాు ఆర్ బీఐ గవ్ర్న రాు తమ 

స్వ యంప్రతిరతినోి ఉరయోగిసో్త, ప్రభుతవ  స్తచనలను రకా న పెటేటవారు. ఇపుు డు మోడీ స్ర్కా రు ఈ సెక్షన్ నే ఆయుధంగా ఆర్ బీఐని తమ చెపుు  

చేతలాోకి తెచిు కోవాలని భావిసో్తంది. రూ.3.6 లక్షల కోట్పాై ప్రభుతవ ం కనున .. ప్రజా ప్రయోజనాల కోస్ం ఆర్ బీఐకి ఆదేశాలు జారీ చేసే అధికార్కనిన  ఈ ఆర్ 

బీఐ చట్టం-1934 సెక్షన్ 7 ప్రభుతావ నికి కట్టబెట్టటంది. ఇరు డు మోడీ ప్రభుతవ ం చట్టంలోని సెక్షన్ 7(1) ఆర్ బీఐకి ప్రభుతవ ం కనీస్ం మూడు లేఖలను 

రంపనట్టటగా స్మాచార్ం. తదావ ర్క ప్రజాప్రయోజనాల విష్యంలో ఆర్ బీఐ గవ్ర్న ర్ క ప్రభుతవ ం ఎట్టవ్ంట్ట ఆదేశాన్నన నా ఇవ్వ గలం అనే స్ందేశానిన  

రంపంది. ఈ లేఖలేమట్ంటే.. తొల్న లేఖలో స్తవ ర్ దిదుుబాట్ట చర్య ల (పీస్టఏ) నుంచ్చ విదుయ త్ కంపెనీలక ఆర్ బీఐ మనహాయింపునివావ లని కోర్థంది 

ఎందుకంటే ఇందులో అతయ ధికలు తమ పారీటకి కార్పు రేట్ దిగ గజాలే ఉండడం విశేష్ం. రెండో లేఖలో ఆర్ బీఐ ఉనన  రూ.3.6 లక్షల కోట్ ార్థజర్వ  నిధులను 

మారెా టా ప్దవ్య లభయ త పెంచేందుక, ప్దవ్య లోట్ట పూడిు కనేందుక ఉరయోగించాలని కోర్థంది. ఎన్ బీఐఎఫ్ స్ట స్ంస్లిో ప్దవ్య  లభయ త కర్త ఉంది. 

దీనిని ఆస్ర్గా చేస్తకని ఆర్ బీఐ ర్థజరువ ను కలగాొట్లట లనన ది స్ర్కా రు లక్షయ ంగా కనిపసో్తంది. ఈ సొమమ ను బాయ ంక రుణాల రూరంలో తిర్థగి కార్పు రేట్ 

స్ంస్లిక దోచ్చపెట్లట లనన  దుర్కలోచన కనిపసో్తంది. ఇదే జర్థగితే దేశ ఆర్థకి వ్య వ్స్ ిపెను ప్రమాదంలోకి జారుకోవ్డం తథ్య ం. మూడో లేఖలో చ్చనన , స్థసిాయి 

కంపెనీ (ఎస్ ఎమ్ ఈ)లక ఇచ్చి న రుణాల విష్యంలో బాయ ంకలు నిబంధనలను స్డల్నంచాలని స్తచ్చంచ్చంది. ఎన్ పీఏల వ్రీ గకర్ణ, విదుయ త్ 

కంపెనీలక నిబంధనల స్ర్ళీకర్ణలోనూ ఆర్ బీఐ కాస్ ో దిగిర్కవ్లని స్తచ్చంచ్చంది. లేదంటే ఇదే సెక్షన్ కింద ఉనన  అధికార్కనిన  ఉరయోగించ్చ 

ప్రభుతవ ం అట్ట గవ్ర్న ర్ ను కానీ.. డిపూయ టీ గవ్ర్న ర్ ను కానీ.. ఇతర్ డైరెక టర్ న్ననా తొలగించడానికి అధికార్ం ఉందని రరోక్షంగా హెచి ర్థంది. . ఆర్ బీఐ 

గవ్ర్న ర్ , నలు గురు డిపూయ టీ గవ్ర్న ర్ లను ప్రధాన మంప్తి ఆధవ ర్య ంలోని నియామకాల మంప్తివ్ర్ గ స్ంఘం (ఏస్టస్ట) నియమసో్తందనన  స్ంగతి 

తెల్నసిందే. ఆర్ బీఐ కేంప్ద బోరుు లోని స్వ తంప్త డైరెక టర్నాు సైతం ఏస్టస్ట నియమసో్తంది. తాజా రర్థణామాలు చూసో్తంటే అధికారులపై ప్రభుతవ ం కక్ష 

సాధింపులక దిగుతందా.. తమక ఎదురు తిర్థగిన వారు ఉనన త హోదాలాో ఉండొదునన  ధోర్ణి స్ర్కా రు వ్ర్కగ లాో కనిపసో్తంది. 

Model Generated Summary :-పెను ప్రమాదంలో ఆర్థకి వ్య వ్స్.ి!_ - ఇష్టం వ్చి్చ నట్టట వ్య వ్హర్థసో్తనన  మోడీ స్ర్కా రు! - నిబంధనల్నన  రకా నబెట్టట అనూహయ  

నిర్ ణయాలు.! - నిబంధనల్నన  రకా నబెట్టట అనూహయ  నిర్ ణయాలు.పెను ప్రమాదంలో ఆర్థకి వ్య వ్స్.ి - ప్రశ్నన సో్తనన  అధికారులపై కక్ష సాధింపు ధోర్ణి - 

ప్రమాదానిన  గుర్థంోచ్చ తపుు కంట్టనన  'బాస్ 'లు - స్తప్బమణియన్ , రనగర్థయా నమసాా ర్ం! - మాటా్లడినందుక ఆర్ బీఐ డైరెక టర్ నచ్చకేత్ వేట్ట.! తాజాగా 

ఆర్ బీఐ గవ్ర్న ర్ ఉర్థతి్ రటేల్ పైనా గుర్థ! దేశ ఆర్థకి వ్య వ్స్ ిపెను ప్రమాదంలోకి జారుకంటంది.!_ 

Human Generated Summary Setence::పెను ప్రమాదంలో ఆర్థకి వ్య వ్స్.ి.!_ - ఇష్టం వ్చి్చ నట్టట వ్య వ్హర్థసో్తనన  మోడీ స్ర్కా రు! - తాజాగా ఆర్ బీఐ గవ్ర్న ర్ 

ఉర్థతి్ రటేల్ పైనా గుర్థ! ఇంకా మూడండ ాపాట్ట ఆర్ బీఐ బోరుులో డైరెక టర్ కనసాగాల్ని న నచ్చకేత్ మోర్ ను ప్రభుతవ ం అర్ ధంతర్ంగా ఇంట్టకి రంేసింది. 

తాజాగా ప్రసో్తత ఆర్ బీఐ గవ్ర్న ర్ ఉర్థతి్ రటేల్ విష్యంలోనూ ఇదే జర్గబోతందనే ప్రచార్ం జరుగుతంది.నవ్తెలంగాణ, వాణిజయ  విభాగం: దేశంలో 

అతయ నన త బాయ ంక్ ఉంటూ వ్సో్తనన  భార్తీయ ర్థజరువ  బాయ ంక్ ను (ఆర్ బీఐ) తమ ఇంట్ట స్ంస్గిా మారిు కని ఆర్థకి వ్య వ్స్లిో అనూహయ  స్ంస్ా ర్ణలను 

తీస్తకర్కవాలని మోడీ స్ర్కా రు భావిసో్తంది. విశాలమన దేశ ఆర్థకి ప్రయోజనాల దృష్ట్ట య  ఆర్ బీఐ స్ర్కా రు నిర్ ణయాలక తలొగ గకండా స్వ తంప్తంగా 

వ్య వ్హర్థసో్తపోతంది 

                                         Example of Telugu Article. Model Generated vs. Human Generated 

 

Features used  Sentence Score Accuracy 

f1 22.30902 51.4251 

f1+f2 26.64930 69.483 

f1+f2+f3 26.649 52.677 

f1+f2+f3+f4 23.68 82.719 

f1+f2+f3+f4+f5 25.275 92.8388 

f1+f2+f3+f4+f5+f6 26.95 95.5575 

 

                                    Sentence Summarization Accuracy 

http://www.jetir.org/


© 2019 JETIR  May 2019, Volume 6, Issue 5                                           www.jetir.org  (ISSN-2349-5162) 

 

JETIR1905Q02 Journal of Emerging Technologies and Innovative Research (JETIR) www.jetir.org 14 

 

 

 

4. 3. Conclusion :This paper discusses single document automatic text summarization for telugu text 

using feature weighting technique. As expected it has become clear from the experimental results, the 
performance in each of the subtasks directly affects the ability to generate high quality summaries. Also it 
is noteworthy that the summarization is more difficult if we need more compression.   
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